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Background: Dall:E 2 - „a robot inspecting a chart with a magnifying glass, ultra realistic, unreal engine 5, 8K, orange and blue “
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Machine Learning

Mustererkennung war auf regelbasierte Systeme limitiert

If:
4 lines
and lines same length
and 2 lines in parallel 
and angle = 90 degrees

Then:
object = square
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Machine Learning

Mustererkennung war auf regelbasierte Systeme limitiert
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Neuronale Netze

Mustererkennung war auf regelbasierte Systeme limitiert
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Netz-Architekturen
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Attention is all you need (2017)

https://arxiv.org/abs/1706.03762
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Von BERT bis GPT-3 und darüber hinaus
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Der Startschuss: Im Juni 2020 stellt OpenAI GPT-3 vor

Große KI-Modelle verändern den Markt
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Automatisiertes 
Schreiben

Chatbots Programmcode-
Generierung

Automatisierte Excel 
Vervollständigung

Zusammenfassungen Erstellen von 
Präsentationen

Empfehlungssysteme Identifikation von 
Steuerabzügen

In kurzer Zeit wurden über 300 Anwendungen entwickelt
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GPT-3 kann komplette Artikel erstellen
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GPT-3 hat gelernt, Computer-Code zu erzeugen
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Künstliche Intelligenz in der Versicherungsbranche

Management von 
Versicherungsfällen
Sicherstellung der Compliance mit 
Regulatorien sowie Verbesserung 
des Reportings durch akkurate 
Zahlen

Vorhersage von Assekuranz und 
Pricing
Genauere Insights über das 
Kundenverhalten sowie Analyse des 
Marktes und der Wettbewerber

Trend- und Verhaltenserkennung 
zur internen Optimierung
Evaluation und Optimierung von 
Versicherungsangeboten und 
-leistungen sowie Preisoptimierung

Anomalie- und Betrugserkennung
Erkennung verdächtiger Aktivitäten und 
Identifizierung von Betrugsfällen in 
Sekunden

Verbesserung des Kundenerlebnisses 
mit virtuellen Assistenten
Beantwortung häufiger Kundenfragen, 
Prüfung und Durchführung von 
Zahlungsvorgängen und 
Zusammenstellung individueller Services
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Andere Unternehmen ziehen nach
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Weitere KI-Anwendungsbereiche profitieren von großen Modellen

Dall-E 2: Text-zu-Bild

AlphaFold: Proteinfaltung

CLIP: Bilderkennung

Sprachassistenzsysteme
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A propaganda poster depicting a cat dressed as french emperor napoleon 
holding a piece of cheese
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„a medieval paining of the wifi

not working“ (Dall:E 2)
KI gewinnt Kunstwettbewerg (Midjourney)

creation of an illustration with StableDiffusion and Adobe Photoshop

„ Obama comforting Trump“ (StableDiffusion)

Generierung von Bildern
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Beispiele für große KI-Modelle
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Beispiele für große KI-Modelle
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Beispiele für große KI-Modelle
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GPT-3 leitet einen Wettbewerb ein
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But the bigger question is
whether Google has the scale
to capture a viable share of
the search advertising
market. In other words, can
Google create a business
model even remotely as
good as its technology?

2002 - Google hat noch kein Geschäftsmodell
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KI-Modelle sollen möglichst CO2-neutral 
trainiert werden

KI-Modelle sollen open source zur 
Verfügung gestellt werden

Daten sollen in Europa und nach europäischen 
Standards gesichert werden

KI-Modelle sollen eine Vielzahl 
europäischer Sprachen unterstützen

KI-Modelle sollen transparent entwickelt 
und Bias bestmöglich reduziert werden

Europäische KI-Modelle werden zur 
Sicherung der digitalen Souveränität 
Europas beitragen

Wir müssen in der Lage sein, große KI-Modelle zu trainieren
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Zum Trainieren großer KI-Modelle braucht es drei 
Voraussetzungen:

exzellente Forschung ausreichend Daten dedizierte KI-Recheninfrastruktur

Europa droht, den Anschluss zu verlieren
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• Konsortium aus zehn deutschen Organisationen
• BMWK fördert das Projekt mit rund 15 Mio. Euro
• Ziel: Entwicklung eines mehrsprachigen großen KI-Modells
• Training auf dem JUWELS Booster im FZ Jülich

• Heidelberger Startup und Mitglied im KI Bundesverband
• Veröffentlichung des multimodalen Modells LUMINOUS im April 2022
• Mehrsprachigkeit als besonderes Merkmal

• Big Science Initiative
• 600 Forscher aus mehr als 50 Ländern und 250 Organisationen
• Ziel: Von Mai 2021 bis Mai 2022 ein großes KI-Sprachmodell entwickeln
• Training auf dem französischen Jean Zay Supercomputer

Erste Aktivitäten sind gestartet
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LEAM: Large European Language Models

Infra-
structure

Data

Algorithms
SME

Research

Startups

Industry

1

2

3

4

Aufbau einer 
Infrastruktur

Datensammlung

Entwicklung von 
Algorithmen

Aufbau eines 
Ökosystems

Berücksichtigung 
europäischer Werte
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KI-Unternehmen

Verbände

Forschung
Unternehmen

Weitere

LEAM hat bereits ein breites Teilnehmer-Netzwerk



Unterstützung 
ist sehr 
willkommen

Joerg.Bienert@ki-verband.de
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Der European AI Act



31

... im Falle von Verstößen gegen Artikel 5 oder Artikel 10

30 Mio. € oder 6 % des weltweiten 

Jahresumsatzes

... bei sonstiger Nichteinhaltung von 
Anforderungen oder Verpflichtungen

20 Mio. € oder 4 % des weltweiten 

Jahresumsatzes 

... im Falle Offenlegung von falschen und irreführender 
Informationen, die den gegenüber den nationalen 
Wettbewerbsbehörden.

10 Mio. € oder 2% des weltweiten 
Jahresumsatzes 

Wirtschaftliche Sanktionen bei Nichteinhaltung
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.
.

.
.

„System der künstlichen Intelligenz“ (KI-
System) eine Software, die mit einer oder
mehreren der in Annex I aufgeführten
Techniken und Konzepte entwickelt worden
ist und im Hinblick auf eine Reihe von
Zielen, die vom Menschen festgelegt
werden, Ergebnisse wie Inhalte,
Vorhersagen, Empfehlungen oder
Entscheidungen hervorbringen kann, die
das Umfeld beeinflussen, mit dem sie
interagieren;

Machine learning approaches, including supervised, unsupervised and 
reinforcement learning, using a wide variety of methods including deep 
learning

Logic-and knowledge-based approaches, including knowledge 
representation, inductive (logic) programming, knowledge bases, 
inference and deductive engines, (symbolic) reasoning and expert 
systems 

Statistical approaches, Bayesian estimation, search and 
optimization methods

Konzentration auf 
Use Cases statt auf 

AI-Technology.

Ergänzend zum 
bestehenden 

Rechtsrahmen, 
insbesondere der GDPR.

So neutral wie nötig, 
um aktuelle und 

zukünftige KI-Systeme 
abzudecken.

KI-Systeme, die in der 
EU 

bereitgestellt/genutzt 
werden.

Note: Der Definitionsvorschlag ist ein großer
Kritikpunkt. Die aktuelle OECD KI-Definition gilt als
Alternativvorschlag der wirtschaftnahen Fraktionen. Sie 
grenzt KI-System deutlicher von anderer Software ab. 

Die Definition von KI ist viel zu breit
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High-Risk

AI systems targeting sensitive 

GDPR-related topics

♦ Main focus of the regulation

♦ Evaluation of customer behaviour

♦ Recruiting-/Employee 

management

♦ Biometric identification in non-

public spaces

♦ Savety-critical systems that 

endanger health in case of failure

♦ Administration & justice

Limited- and Minimal-Risk

AI systems in day-to-day use 
not containing critical data

♦ AI-Chatbots
♦ AI-enabled video games
♦ Spam filters
♦ Inventory management
♦ Customer and market 

segmentation
♦ Most other AI systems

Unacceptable Risk

AI systems considered a clear 
threat to the safety, 

livelihoods and rights of 
people.

♦ Manipulative, subliminal or 
exploitative techniques

♦ Classification of people 
based on their social 
behaviour

♦ Remote biometric 
identification systems

Klassifizierung in Risiko-Kategorien

Der Vorschlag verwendet einen risikobasierten Ansatz, um zwischen vier Arten von KI-Systemen auf der 

Grundlage ihres Gefahren- und Risikopotenzials zu unterscheiden
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Administration of justice and democtratic
processes Migration, asylum and border control mgmnt

Educational/vocational
Training

Safety Components of Products

Employment

Law enforcement

Essential private and public
services

Critical infrastructures

Hochrisiko KI-Technologien

▪ E. g. transport

▪ Could put the life and health of citizens at risk

▪ That may determine the

access to education and 

professional course of

someone‘s life (e. g. scoring of

exams)

▪ E. g. AI application in robot-

assisted surgery

▪ Management of workers

▪ Access to self-employment

▪ E. g. CV-sorting software for recruitment procedures

▪ E. g. credit scoring denying citizens

opportunity to obtain a loan

▪ Which may interfere with people‘s

fundamental rights

▪ E. g. evaluation of the reliability of

evidence

▪ E. g. verification of authenticity of

travel documents

▪ E. g. applying the law to concrete

set of facts

AI systems identified as high-risk include AI technology used in
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Transparency and

provision of information to

users:

Clear and adequate information to 

the user.

Human oversight

Appropriate human oversight 

measures to minimize risk.

Accuracy, robustness and

cybersecurity

High level of robustness, security 

and accuracy.

Risk management system:

Adequate risk assessment and 

mitigation systems.

Data and data governance:

High quality of the datasets feeding 

the system to minimize risks and 

discriminatory outcomes.

Record-keeping

Logging of activity to ensure 

traceability of results.

Technical Documentation:

Detailed documentation providing 

all information necessary on the 

system and its purpose for 

authorities to assess its compliance.

Source: Title 3, Chapter 2, Article 9 

High-Risk AI systems must both conform to stringent quality standards and comply with 
disclosure, control and monitoring standards.

Hochrisiko KI – Zu treffende Maßnahmen

https://eur-lex.europa.eu/resource.html?uri=cellar:e0649735-a372-11eb-9585-01aa75ed71a1.0001.02/DOC_1&format=PDF
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In Out

Blackbox?

Der Output von KI-Modellen basiert auf deren Eingangsvariablen
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In

%
%
%
%
%
%

Millions

Trillions

Die Anzahl der Eingangsparameter und internen Gewichtungen kann extrem groß sein

Hohe Komplexität
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https://kjhov195.github.io/2020-02-10-CNN_architecture_2/

… und übertreffen den Menschen in Sachen Performance

KI-Modelle werden immer besser
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Mindestens

90%
der Autounfälle entstehen durch 
menschliches Versagen

1 von 11
Krankheitsdiagnosen durch Menschen ist durchschnittlich 

fehlerhaft

Menschliches Versagen ist verantwortlich für

95%
der Cyber-Vorfälle

Die Welt ist grau

Menschen machen Fehler
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Performance von KI-Modellen

KI könnte sogar bessere Ergebnisse erzielen
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Enviroment Training Data Algorithm Prediction

Biased Data?
Messed-up

training data?
Wrong algorithm? Biased model?

Now we have a real 

problem
Clean up data Fix algorithm Start analysis

Bias in KI-Modellen

…ein multidimensionales Problem



43

Enviroment Training Data Algorithm Prediction

Biased Data?

Now we have a real 

problem
What are we going to do to fix reality

Bias in KI-Modellen

…ein multidimensionales Problem
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Automatic Warfare Drones Optical Quality Control in Production

Anwendungen von KI

Die Evaluation von KI-Systemen hängt von spezifischen Anwendungen ab
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Qualität und Risiken

Training data ML-Algorithm

Data Model Prediction

Training

Inference

1. Static vs. dynamic
2. Under control vs. open
3. Personal data involved vs. machine

data

1. Static vs. dynamic
2. Transparent vs. black-

box

1. Volatility
2. Under control vs. open
3. Personal data involved vs. machine

data

1. Physical action?
2. Recommendation vs. decision
3. Direct effects on humans

…in KI-System kommt auf verschiedene Faktoren an
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Qualität und Risiken

1. Training Data

1.1 static vs. dynamic

1.2 under control ws.  open

1.3 personal data vs. machine data

2. ML-Algorithmen

2.1 static vs. dynamic

2.2 transparent vs. Black box

3. Inference data

3.1 volatitly

3.2 under control vs open

3.3 personal data vs. machine data

4. Prediction

4.1 recomendation vs. decision

4.2 just data vs. Physical impact

4.3 people vs machines involved

AI Risk/Quality Index

i=1, j=1

a i, j
∑

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5

21 3 4 5
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Genauigkeit muss mit 
menschlicher Leistung 

verglichen werden

Vorhersagen sind nicht
deterministisch

KI ist 
anwendungsspezfisch

Key Takeaways
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Herbsttagung von DAV und DGVFM, 
14./15.11.2022

Danke für ihre
Aufmerksamkeit

Für weitere Informationen:

Jörg Bienert

Chief Customer Officer
Joerg.Bienert@alexanderthamm.com
T +49 (0) 177 794 046 3

Background: Dall:E 2 - „data-driven, ultra realistic, unreal engine 5, 8K, orange and blue “


